[EI ISSN 0798 1015

REVISTA —

— ESPACIOS

HOME Revista ESPACIOS

v v

INDICES / Index

A LOS AUTORES / To the
AUTORS w

Vol. 40 (N° 13) Afio 2019. Pag. 25

Determinantes del acceso al crédito en

el Ecuador

Determinants of access to credit in Ecuador

VIZHNAY, Angela V. 1 y SAMANIEGO, Aurora F. 2

Recibido: 16/01/2019 ¢ Aprobado: 25/03/2019 e Publicado 22/04/2019

Contenido

1. Introduccién

2. Metodologia

3. Resultados

4. Conclusiones
Referencias bibliograficas

RESUMEN:

Este articulo examina los principales determinantes
del acceso al crédito en el Ecuador, a través de un
modelo tipo logit que estima la probabilidad de
acceder a un crédito en funcién de caracteristicas
socioecondmicas de los hogares. Los resultados
establecen como factores explicativos de la
probabilidad de acceder a un crédito las siguientes
variables socioecondmicas del jefe de hogar: estado
civil, edad, sexo, bancarizacion, estabilidad en el
empleo, nivel de educacidn, y ser beneficiario de un
plan social.
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ABSTRACT:

This article examines the main determinants of access
to credit in Ecuador, through a logit model that
estimates the access probability to credit based on
socioeconomic characteristics of households. The
results establish as explanatory factors of the
probability of access to a credit the following
socioeconomic variables of the household’s head: civil
status, age, sex, having an account in the financial
system, employment stability, level of education, and
being beneficiary of a social plan (Human
Development Bond) by the State.

Keywords: Credit, determinants of access to credit,
logit model, Ecuador

1. Introduccion

La profundizacién financiera en un pais es un reflejo del grado de desarrollo de sus
productos y servicios financieros. El contar con un sistema financiero desarrollado, que
propenda a un mayor acceso a productos financieros permite potencializar el desarrollo
tanto econdmico como social de la poblacién, especialmente de los sectores de menores

ingresos (Banco Central del Ecuador, 2012).

La investigacidn econdmica ha establecido una estrecha relacidén entre el crecimiento
econdmico y la profundizacion del acceso a servicios financieros, de ahi la importancia de
gue ha cobrado la profundizacidn financiera (Levine, Loayza, & Beck, 2000).

Uno de los indicadores de profundizacion financiera es la colocacién de crédito. El crédito
constituye el principal producto con el que cuenta el sistema financiero para canalizar los
recursos que capta de los agentes econdmicos con superavit hacia aquellos con déficit,
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contribuyendo de esta forma a dinamizar la economia.

En el caso de Ecuador, el entorno para la profundizacién financiera ha sido favorable. Segun
datos del Microscopio Global 2016, el Ecuador ocupé la posicion nimero 25 en el ranking
mundial 2016 en cuanto a los mejores entornos para la inclusién y profundizacién
financieras (EIU, 2016).

El indice de profundizacion financiera que mide la colocacion de créditos como porcentaje del
PIB paso del 26% en abril de 2014 a 34% en abril de 2017, un crecimiento notable con
previsiones al alza (Asociacion de Bancos del Ecuador, 2017).

En este contexto surge una importante cuestion: écuales son los determinantes del acceso al
crédito en el Ecuador? Establecer los principales determinantes del acceso al crédito en el
Ecuador constituye el objetivo de este articulo.

1.1. Revision de la Literatura

Del anélisis de la literatura revisada desde un enfoque microeconémico, se desprenden
principalmente dos vertientes para examinar los determinantes del acceso al crédito: una
desde el punto de vista de la demanda, y otra, que lo trata a través de la oferta.

Por el lado de la demanda, que es el enfoque que guia el articulo, la mayor parte de los
autores analizados estiman la probabilidad de acceder a un crédito en base a las
caracteristicas de los hogares, tales como caracteristicas demograficas, socioeconémicas y
otros factores relacionados con el hogar.

En Colombia, Murcia Pabdén (2007), realiza un estudio para establecer los determinantes del
acceso al crédito de los hogares colombianos. Con la utilizacién de un modelo probit, el
autor estima la probabilidad de acceso al crédito en funcidn de caracteristicas observables de
los hogares, en concreto caracteristicas del jefe del hogar. Encuentra que tener mas anos de
educacion implica mayor probabilidad de acceso al crédito, asi mismo ser beneficiario de un
subsidio de vivienda, vivir en una zona urbana, pertenecer al sexo masculino, contar con un
contrato de trabajo, y poseer afiliacion al sistema de seguridad social incrementan dicha
probabilidad.

Por su parte, Chisasa (2016), realiza un analisis de regresién multiple con el método de
minimos cuadrados ordinarios a fin de establecer los determinantes de la demanda de
crédito de los pequenos agricultores en Sudafrica. Encuentra que los factores que
determinan la demanda de crédito son la edad y estado civil del agricultor, asi como los
insumos y maquinaria agricola que utiliza en su labor. Estos factores tienen una relacién
positiva sobre la demanda de crédito. Las variables que estan relacionadas de forma
negativa son el nivel de educacién del agricultor y la tasa de interés de los créditos. En
cuanto a las variables sexo del agricultor, distancia hacia el banco y tamano del cultivo,
Chisasa (2016) no hallo relacién significativa entre estas y la demanda de crédito.

Los siguientes articulos estan referidos al microcrédito; sin embargo, se enfocan desde la
perspectiva del crédito, bajo la premisa de que el microcrédito es en realidad una linea de
crédito.

En Bolivia, Diaz Quevedo (2008), realiza un modelo logit y establece como factores
importantes que facilitan el acceso a un crédito con fines de emprendimiento el nivel de
ingreso, el historial crediticio del solicitante y su pertenencia al sexo femenino. Encuentra
gue las personas identificadas con algun grupo originario tienen menores posibilidades de
obtener un crédito.

En Argentina, Carballo, Grandes y Molouny (2016), estiman la demanda potencial o
prospectiva de créditos productivos y para vivienda, también a través de un modelo de
estimacion tipo logit, con el empleo de variables socio-econdmicas y demograficas. Entre sus
hallazgos mas relevantes se tiene que el hecho de estar empleado es el factor mas
importante en la demanda potencial de crédito, y que la probabilidad de solicitar un crédito
es mayor cuando el tipo de ocupacion implica mayor estabilidad. Ser beneficiario de un plan
social desalentaria la probabilidad de acceder a un crédito, las personas de mayor edad son
mas propensas a solicitar un crédito, las mujeres presentan mayor interés en solicitar un



crédito para vivienda, mientras que la probabilidad de demanda de crédito productivo es
menor que la de los hombres. El estar casado incrementa la demanda de créditos para
vivienda, pero disminuye la de los productivos. El nivel de educacién no es determinante en
la demanda potencial de crédito, asi como tampoco lo es el nivel de ingreso, ni el lugar de
residencia.

Buena parte de la literatura académica en relacion a la probabilidad de demanda de crédito,
se refiere a poblaciones rurales. En este sentido, Li, Gan, y Hu (2011) establecen como
variables para estimar la probabilidad de que un hogar rural acceda a un crédito en China,
factores demograficos, socioecondmicos y otros relacionados con la localizacidon geografica
del demandante de crédito.

Los principales resultados de la investigacidn muestran una relacion positiva entre la
probabilidad de acceder a un crédito y variables como: el nivel de ingresos, el tener un
trabajo por cuenta propia y el nivel de educacion. Entre los factores que inciden de manera
negativa destacan: el pertenecer al sexo femenino, el nUmero de miembros del hogar
(mientras mas alto es este nimero, menor es la probabilidad de acceder a un crédito), y el
tener acceso a otras fuentes de financiamiento (Li et al., 2011).

En esta misma linea, Cheng (2007), lleva a cabo un modelo probit con el fin de estimar los
determinantes de la demanda de créditos en los sectores rurales de China. El autor utiliza
como variables explicativas lo que él denomina “variables de capital humano” (afnos de
escolaridad del jefe de familia, habilidad del jefe de familia para desarrollar actividades de
comercio no agricolas), el ingreso neto familiar per capita, la relacién entre los ingresos
provenientes de negocios no agricolas y el ingreso total del hogar (que representa las
oportunidades de inversidon no agricola), y el area de tierra cultivada (que representa las
oportunidades de inversidn agricola). Los resultados mas destacados muestran que la
demanda de crédito por parte de los hogares se explica principalmente por las
oportunidades de inversidn en actividades agricolas y no agricolas. Estas variables influyen
de manera positiva sobre la demanda de crédito.

Durojaiye, Yusuf, y Balogun (2014), examinan los factores clave que influyen en la demanda
de crédito entre los comerciantes de cereales en los estados del sureste de Nigeria. Para ello
utilizan un modelo logit multinomial que estima la probabilidad de acceder a un crédito,
tomando como variables explicativas las caracteristicas socio econdmicas y demograficas de
los comerciantes (sexo, edad, estado civil, afios de educacion formal, ocupacion), variables
relacionadas al crédito (tasa de interés) y variables de capital social (indice de confianza,
indice de toma de decisiones). Los autores concluyen que las variables de capital social y las
de crédito son las que determinan principalmente la probabilidad de acceder a un crédito.

2. Metodologia

2.1. Muestra y Datos

Con el fin de obtener la informacidon necesaria para la investigacidn, se utilizé la Encuesta
Nacional de Ingresos y Gastos de los Hogares Urbanos y Rurales- ENIGHUR (abril 2011-

marzo 2012), desarrollada por el Instituto Nacional de Estadisticas y Censos del Ecuador
(INEQC).

El marco muestral considerado por el INEC para esta encuesta esta constituido por todas las
viviendas ocupadas del territorio nacional, incluyendo las islas Galapagos, tanto del sector
urbano como del rural, a partir de la actualizacién cartografica que se realizé para el censo
del afio 2010 (Instituto Nacional de Estadisticas y Censos, 2011).

Las unidades primarias de muestreo (UPM) son los sectores censales, mientras que las
unidades secundarias de muestreo (USM) son las viviendas. Las unidades primarias de
muestreo son seleccionadas con una probabilidad proporcional a su tamano; mientras que
las unidades secundarias son seleccionadas mediante muestreo aleatorio simple, es decir,
todas las viviendas dentro del sector tienen la misma probabilidad de ser elegidas.

Mediante una estimacion del gasto medio por hogar para los 12 rubros que conforman el
Indice de Precios al Consumidor (IPC), el INEC encontré que el gasto en alimento es el de



mayor varianza, por lo que se selecciond esta variable como variable de disefio para calcular
el tamano de la muestra.

Para determinar el tamafio de la muestra se utilizé la siguiente formula:
2 2

=Za o
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En donde:

n = tamafno de la muestra

2°=valor “2" para un nivel de confiabilidad deseada en la distribucién normal de probabilidades igual a 1,96
o? = varianza del estimador (gasto en alimento)

e = error relativo maximo esperado

deff*/? = factor de disefio

La seleccidon de la muestra se realizd con un 95% de nivel de confianza y un 5% de error de
muestreo.

Finalmente, el tamafio de la muestra determinado por el INEC fue de 39617 hogares de los
sectores urbano y rural de las 24 provincias del pais, en el periodo comprendido entre abril
de 2011 a marzo de 2012 (Instituto Nacional de Estadisticas y Censos, 2013). Este nimero
total de observaciones que conforman la muestra de la ENIGHUR fue empleado para la
construccion de las variables del modelo.

La ENIGHUR esta compuesta por tres formularios, y para efectos de esta investigacion se
utilizé el primero que recoge informacidn general e ingresos del hogar, y se divide en seis
secciones: datos de la vivienda y del hogar, equipamiento y propiedades del hogar,
percepcion del nivel de vida, informacidon de los miembros del hogar, caracteristicas
ocupacionales vy, la ultima seccidn: ingresos y transacciones financieras de los perceptores.
Esta Gltima seccion en su parte H denominada “Transacciones Financieras”, registra los
ingresos y transacciones financieras de los perceptores del hogar. En esta parte del
cuestionario existe una pregunta que permite conocer si los encuestados recibieron o no
dinero por concepto de préstamo de instituciones financieras. Esta pregunta se utilizé para
establecer la variable dependiente: probabilidad de acceder o no a un crédito. La
informacién para la construccion de las variables independientes se tomo de las demas
secciones del primer formulario.

2.2 Definicion de las Variables

De acuerdo a la literatura revisada y a la disponibilidad de la informacion, las variables
seleccionadas para estimar la probabilidad de acceder a un crédito pueden clasificarse en
tres grupos: caracteristicas demograficas, caracteristicas socio-econdmicas, y caracteristicas
relacionadas con otros factores.

En linea con la mayor parte de la literatura analizada, las variables que se emplean son las
del jefe del hogar, bajo el supuesto de que sobre él recae la decisidn final de solicitar o no un
crédito.

En la siguiente tabla se describen las variables utilizadas en el modelo.

Tabla 1
Variables utilizadas en la estimacion del Modelo Logit



Nombre de la Tipo de

Variable Descripcion de la Variable

Variable Variable

Demograficas
Edad EDAD Contmua Edad del encuestado (en aios)
Sexo GEN Bmarna Género delencuestado (1 = femenmo, 0 = masculmo)
Estado cvil EST Estado civil del encuestado (1 = casado, 0 = caso contrario)
Etnia ETNIA Bmara Etnia con k que se identifica ¢l encuestado (1 = grupo étnico origmanio; 0 = otro gnpo)
Socio-economicas
Nivel de educacion Nivelde mstruccion del encuestado

EDUI Bmara | =smanos de escolandad, 0 = caso contrano

EDU2 Bmaria | =educacion secundaria 0 menos, 0 = caso contrano

EDU3 Bmar | =educacion superior, 0 = caso contrano
Tpo de empko EMPL Brmara | =Trabajo mdependiente, 0 = caso contrario
Bancarzacion BANC Bmari | =posee cuenta comente o de ahomros, 0 ambas; 0 = no posee cuenta
Estabibdad en elempleoESTAB Bmaria | = Contrato permanente, 0 = caso contrario

Recepcion del encuestado delbono de desamollo humano (1 = sies beneficianio, 0 = no es

Transferencias TRANS Bmaria beneficiario)
Otras variables
Lugar de residenca  RES Bmaria Area en la que vive en encuestado (1 = urbana, 0 = rural)

2.3. Tratamiento de la informacion: Modelo Logit

En el modelo a estimar, la variable dependiente (probabilidad de acceder o no a un crédito)
es de respuesta Dicotdmica y sdlo puede tomar dos valores: 1 si el encuestado accede a un
crédito, y 0 si no accede. Por su parte, todas las variables independientes, excepto la
variable edad, son de naturaleza cualitativa.

Para este tipo de modelos en los que la variable dependiente es de naturaleza cualitativa,
generalmente no se utiliza la estimacion por el método clasico de regresion lineal, puesto
que este puede dar un resultado menor que cero y mayor que uno, lo cual carece de sentido
en términos de probabilidades, ademas de presentar otras limitaciones para estimar una
probabilidad. Para superar estos inconvenientes existen varios métodos de regresion no
lineales, como el modelo logit o el modelo probit. Siguiendo los trabajos de Diaz Quevedo
(2008); Li et al., (2011); Durojaiye et al., (2014); Molouny et al., (2014); y Carballo et al.,,
(2016), el modelo que se utilizd es el modelo logit.

Este modelo toma su nombre por la funcidn de estimacion que utiliza, la funcién de
distribucion logaritmica. La estimacidon del modelo logit permite identificar el impacto
marginal o parcial de cada una de las variables explicativas xi, evaluadas en su media, sobre
la probabilidad de acceder a un crédito.

2.3.1. Especificacion del modelo
La funcion de distribucion logaritmica acumulativa puede expresarse de la siguiente manera:



1
pl = E(y = llxl) = 1+ e_(a+pxn) (1)

Donde Y es la variable dependiente, que toma el valor de 1 si la familia accede a un crédito, y 0 en caso
contrario; P; es la probabilidad estimada de que un hogar tenga acceso a un crédito.

La ecuacion 1 puede expresarse en términos de probabilidades relativas. Si P; es la probabilidad a favor de que
ocurra un evento, la probabilidad de que no suceda es 1- P;. El cociente entre |a probabilidad de que ocurra un
evento, frente a la probabilidad de que no ocurra, Pi/(1- P)), se conoce como razén de probabilidades (log-odds

ratio). (Gujarati, 2004).

Al realizar una transformacion logaritmica de la ecuacion 1, se obtiene el siguiente resultado (Li et al., 2011):

log (1 f‘Pl) - a+ BX, )

Donde:

Pi/(1- P)) es la razon de probabilidades;

a es un término constante;

B es un vector de coeficientes de las variables explicativas Xa;

Xnes un vector de variables independientes o explicativas.

En la ecuacion 2 se observa que el logaritmo de la razon de probabilidades se convierte en
una funcidn lineal tanto de las variables explicativas, como de los parametros.

La interpretacidon del modelo, segun Gujarati (2004), es la siguiente: la interseccion a es el
valor del logaritmo de la razén de probabilidad cuando las variables explicativas toman el
valor de cero. B mide la variacion en el logaritmo de la razén de probabilidad cuando ocurre
un cambio unitario en una de las variables independientes, manteniendo las demas

constantes.

Sin embargo, si se desea estimar la probabilidad de obtener un crédito, y no solo la
probabilidad a favor de obtener uno, medida por la razén de probabilidades, se puede lograr
a través de la ecuacion 1. Para ello se requiere conocer el valor de los parametros a y B,
mismos que se estiman a través del método de maxima verosimilitud.

3. Resultados
Para el modelo econométrico logit, se utilizd el software estadistico STATA 12. Los resultados
fueron los siguientes:

Tabla 2
Resultados de la Estimacién Larga



S—
—

Variables Coeficientes Error 3 . Efecto
: . 1 . 2 ‘ P>1zI° Odds ratio g
independientes’ estimados”  estindar marginal
EDAD -0.02144 0.00081 -26.57 0.000 0.97879  -0.00432
GEN -0.17505 0.03186 -5.49 0.000 0.83942  -0.03527
EST 0.09571 0.02559 3.74 0.000 1.10044  0.01928
ETNIA 0.00248 0.03136 0.08 0.937 1.00248  0.00050
EDUI -0.32579 0.06692 -4.87 0.000 0.72195 -0.06564
EDU23 -0.12332 0.02923 -4.22 0.000 0.88398  -0.02485
EMPL 0.32088 0.02508 12.79 0.000 1.37834  0.06465
BANC 1.13338 0.02610 43.42 0.000 3.10614  0.22836
ESTAB 0.14670 0.03248 4.52 0.000 1.15801 0.02956
TRANS -0.46874 0.04785 -9.80 0.000 0.62579  -0.09445
RES -0.02580 0.02834 -0.91 0.363 0.97453  -0.00520
Constante -0.30161 0.05553 -5.43 0.000 0.73963
Pseudo R2 0.095
Log likelhood -23224 .94
LR chi2 4873.44
Prob > chi2 0.000
Grados de hbertad 11
Total de observaciones 39617
% de observaciones correctamente clasificadas 66.19%

Notas:

1. Vanable dependiente = 1 siaccede a un crédito, 0 = caso contrario.

2. Con el 95% de nivel de confianza

3. Con el test de Wald se obtuvieron los mismos resultados que P > | z|

4. El efecto margmnal es evaluado con relacion al valor medio de cada variable independiente, ceteris

paribus.
5. Se eliminé del modelo ka variable EDU3, para evitar multicolinealidad perfecta.

3.1. Analisis de los Resultados

En los modelos de respuesta cualitativa, para medir la bondad de ajuste del modelo, es
decir, qué tan bien se ajustan los valores predichos a los valores observados, existen
medidas alternativas a las utilizadas en los modelos lineales. El programa Stata 12
proporciona el R2 de McFadden o pseudo R2 sin embargo, como sefala Gujarati (2004), en
este tipo de modelos, esta medida tiende a ser baja y, de hecho, la bondad de ajuste es de
importancia secundaria, no asi la significancia individual de las variables y la coherencia de
los signos de los coeficientes, criterio compartido por Wooldridge (2006).

Los resultados de la tabla 2, muestran un valor pseudo R2 de 9,5%. Técnicamente
hablando, las variables exdgenas o independientes explican en un 9,5% la probabilidad de
acceder a un crédito. Trabajos como los de Carballo et al., (2016) y Molouny et al., (2014),
presentan también una medida “baja” del pseudo R2: 6% y 5% respectivamente. No
obstante, por las razones antes expuestas, para determinar la capacidad explicativa global
de las variables independientes sobre la probabilidad de acceder a un crédito, no se
considera el tradicional valor R2, sino que se cuenta con otras medidas que se explican a



continuacion.

Es posible medir la capacidad explicativa del modelo a través del estadistico de la razén de
verosimilitud (LR), el cual sigue una funcién chi cuadrado, y cuya probabilidad, como se
muestra en la tabla 2, es 0.000. Este valor permite rechazar la hipotesis nula de que todos
los coeficientes son simultaneamente iguales a cero; es decir, las variables independientes
del modelo si explican conjuntamente la probabilidad de acceder a un crédito.

Segun sefala Albarran Pérez (2011), “la bondad de ajuste puede medirse como capacidad
para predecir adecuadamente los datos observados”. El porcentaje en que el modelo predice
correctamente la probabilidad de acceder a un crédito es del 66,19%.

En lo referente a los signos de los coeficientes, el impacto es el esperado para la mayoria de
las variables, excepto para las variables edad, etnia y lugar de residencia.

Con relacién a la significancia individual de las variables independientes, medida a través de
la probabilidad del estadistico z, quinta columna de la tabla 2, las variables que no
resultaron significativas, con un 95% de nivel de confianza, son: etnia y lugar de residencia.

Se realizo el test de Wald para probar la hipotesis nula de que las variables que no
resultaron significativas son simultaneamente iguales a cero (Statacorp, 2011). Los
resultados se presentan en la Tabla 3:

Tabla 3
Test de Wald
Prueba Chi2 Prob > Chi2
etnia=res=0 0,87 0.648

Nota:con 2 grados de libertad

En base a la tabla anterior, se comprueba que, para este modelo, no existe evidencia
empirica a favor de que las variables etnia y lugar de residencia expliquen la probabilidad de
acceder a un crédito. Por lo tanto, el andlisis siguiente sera sélo para las variables que
resultaron significativas.

Con relacion a la razén de probabilidad a favor de acceder a un crédito, respecto a no
acceder, odds ratio, se observa que:

La probabilidad de acceder a un crédito es 1,02 veces menor cuando se incrementa la edad
del jefe de familia, si el resto de variables no cambia.

Cuando el jefe de hogar esta casado, la probabilidad de acceder a un crédito es 1,10 veces
mayor que si no lo estuviera, manteniéndose constantes las demas variables.

Cuando los jefes de hogar no tienen instruccion formal o poseen un nivel de educacion igual
o menor a la instruccién secundaria, su probabilidad de acceder a un créditoes 1,4y 1,1
veces menor respectivamente, ceteris paribus.

En el caso de los jefes de hogar que son independientes laboralmente, su probabilidad de
acceder a un crédito es 1,4 veces mayor que aquellos que no lo son. Por su lado, quienes
siendo dependientes poseen un contrato permanente, son 1,2 veces mas propensos a
acceder a un crédito que los que no lo tienen.

Los jefes de hogar que se encuentran bancarizados (poseen una cuenta corriente, de
ahorros, o ambas), son 3,1 veces mas propensos a obtener un crédito que aquellos que no
poseen ninguna cuenta, si el resto de factores no cambia.

Cuando el jefe de hogar es mujer, la probabilidad de acceder a un crédito es 1,19 veces
menor que aquellos que no lo son, si las otras variables permanecen sin cambio.

Si el jefe de hogar es beneficiario de una transferencia por parte del Estado (Bono de
Desarrollo Humano), y las demas variables permanecen inalteradas, la probabilidad de
acceder a un crédito es 1,2 veces menor que quienes no lo reciben.

En cuanto se refiere al efecto marginal o parcial que ejerce cada una de las variables
independientes sobre la probabilidad de acceder a un crédito, se encontrd lo siguiente:



El incremento del 1% en la edad del jefe del hogar, ocasiona una disminucién de 0,43% en
la probabilidad de solicitar un crédito, refutando la hipétesis planteada de una relacién
positiva entre el acceso al crédito y la edad del encuestado. En este sentido se confirmaria el
hallazgo de Diaz Quevedo (2008), es decir, el aumento en la edad del jefe del hogar produce
una disminucidon en la probabilidad relativa de obtener un crédito (odds ratio). Este resultado
es un reflejo de la logica detras de la demanda de crédito, dado que existe mayor
propension a endeudarse durante el periodo en que los individuos poseen mayor actividad
laboral, la cual tiende a disminuir conforme la edad aumenta (Grandes & Satorre, 2011).

Se validaria lo establecido por Durojaiye et al., (2014), en cuanto a que el acceso al crédito
es mayor para las personas casadas, dado que, en valores promedio, el estar casado incide
en que la probabilidad de acceder a un crédito se incremente en 1,93%, si el resto de
factores no cambia. La logica detras de este argumento esta en que las personas casadas
adquieren mayores responsabilidades y obligaciones que van acompafadas también de
mayores necesidades de financiamiento.

El no poseer afios de escolaridad provoca una disminucion de 6,56% sobre la probabilidad
de acceder a un crédito, y el tener un nivel de instruccién igual o menor al secundario,
ocasiona una reduccidn de 2,48%. Por consiguiente, se validan los aportes de Cheng (2007),
Li et al., (2011), y Durojaiye et al., (2014) en torno a que mientras mas afios de educacion
formal tenga una persona, su probabilidad de acceder a un crédito serd mayor. Este hecho
podria obedecer a que mientras mas educacion tenga una persona, adquirird mayores
destrezas que le permitiran desarrollar actividades para las que necesitara financiamiento.

El tener un empleo independiente incrementa la probabilidad de acceder a un crédito en un
6,5%, y el tener un contrato permanente siendo trabajador dependiente la incrementa en
casi un 3%. La causalidad positiva encontrada en estas dos variables sobre la variable
dependiente objeto de estudio permite corroborar los hallazgos de que el tener un empleo
independiente y estabilidad en el empleo son factores determinantes en la probabilidad de
obtener un crédito (Li et al., 2011; Carballo et al., 2016). El ser trabajador independiente
puede aumentar tal probabilidad debido a la mayor necesidad para financiar negocios y
emprendimientos propios.

La relacidén positiva encontrada entre el grado de bancarizacidn y la probabilidad de acceder
a un crédito, valida la hipétesis establecida, relacion también sefalada por Grandes &
Satorre (2011). Se aprecia que el estar bancarizado incrementa |la probabilidad de acceder a
un crédito, en promedio, en 22,8%.

Los calculos confirman lo encontrado por Murcia Pabon (2007), Li et al., (2011) y Carballo
et al., (2016) en cuanto a que es menos probable que las mujeres accedan a un crédito, y
contrastan con lo encontrado por Diaz Quevedo (2008). Es asi que la probabilidad de
acceder a un crédito se reduce en 3,5% cuando el jefe de hogar es una mujer, si las demas
variables permanecen inalteradas.

Segun Molouny et.al, (2014) y Carballo et al., (2016), el ser beneficiario de una
transferencia o plan social por parte del Estado desalienta la probabilidad de acceder a un
crédito. La evidencia empirica parece confirmar esta relacién. Concretamente, en valores
promedio, el recibir el Bono de Desarrollo Humano reduce la probabilidad de acceder a un
crédito en 9,4%, ceteris paribus.

4. Conclusiones

La evidencia empirica sefiala como determinantes de la probabilidad de acceder a un crédito
variables demograficas como la edad, sexo y estado civil del jefe de hogar; socioecondmicas
como su nivel de educacion, tipo de empleo, estabilidad en el empleo, bancarizacion y ser
participe de un plan social por parte del Estado.

Las variables que ejercen un efecto positivo sobre la probabilidad de acceder a un crédito
son: estado civil (si el jefe de hogar esta casado), empleo (si es trabajador independiente),
bancarizacion (si posee una cuenta de ahorros, corriente o ambas), y estabilidad (si su
contrato de trabajo es permanente).

Por otro lado, las variables que influyen de manera negativa sobre la probabilidad de acceder



a un crédito son: edad, sexo (si el jefe de hogar es mujer), nivel de educacion (si el nivel de
educacion es igual o menor al secundario), y ser beneficiario de un plan social por parte del
Estado.

El principal determinante de la probabilidad de acceder a un crédito es el hecho de estar
bancarizado.

Las variables etnia y lugar de residencia no son determinantes de la probabilidad de acceder
a un crédito, puesto que los resultados obtenidos no permitieron validar una relacion de
causalidad de estas variables sobre la probabilidad de acceder a un crédito.
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